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0 引言

全球能源和环境问题日益严峻，具有可再生性的
风、光等分布式电源和电动汽车越来越受到人们的重
视，被视为未来能源和交通工具的发展趋势。 风、光
等分布式电源具有间歇性、随机性的特点，其大规模
接入微电网将给电网带来较大的冲击，而有序控制
的电动汽车充电计划能降低总充电成本与系统网
损、削峰填谷、平抑可再生能源的间歇性 ［1］。 间歇性
分布式电源的输出功率具有较大的波动性，电动汽
车换电站应设置较小的调度时间间隔以应对分布式
电源的波动性，通常以 1 d 为一个调度周期，减小调
度间隔将成倍增加调度优化的求解维数；同时由于电
动汽车较高的电池造价，过大的运营库存备用和充
电设备容量无疑会带来过大的基础设备投资，不利于
电动汽车换电站的快速推广，采用更为苛刻的约束
空间更符合工程实际，从而将给优化带来高维、高约
束的问题。

在电动汽车优化调度研究方面，目前主要包括：
对电动汽车模型的完善，如电池的充电损耗、电池的
充放电效率、换电站的运营特性等；对各类充放电环
境的综合考虑，如可再生分布式电源、需求侧管理模
式等；对不同目标函数的研究。 具体的例子有：文献
［2］分析了电网调峰对风电消纳的影响，风电-电动
汽车协同利用能提高风电消纳水平并实现节能减
排；文献［3］以电网负荷波动和用户成本最小为目标
函数，对比分析了不同分时电价模式对调度策略的影
响；文献［4］将电动汽车互动意愿加入电网电价制定
模型，通过基于价格的需求响应引导电动汽车实现电
网调峰；文献［5］建立了用户侧、电网侧两端优化模
型，用户侧考虑电动汽车用户的个性化需求，电网侧
采用包含经济、环境污染、风电弃用的多目标优化模

型；文献［6］为电动汽车调度优化算法的研究设计了
一种改进的思维进化算法。

罚函数法是求解约束优化问题的常用方法之
一，其基本思想是借助罚函数将约束问题转化为无
约束问题，从而用无约束问题的方法进行求解［7］。 这
一思想提出至今，国内外已有众多学者对这一问题进
行了广泛的研究，文献［8］提出了非固定多段映射的
处理方法；文献［9］则针对遗传算法的特性，提出了
一种综合罚函数；文献［10］以粒子群优化算法为基
础，设计了离散化的罚函数；文献［11］在文献［10］的
基础上，针对罚函数约束处理中难以设置通用惩罚因
子的缺陷，提出了免参数设置的自适应罚函数法；文
献［12］提出了基于自学习迁移粒子群优化算法及高
斯罚函数的无功优化方法。

罚函数的设置对粒子群优化算法的性能有着极
其重要的影响，罚函数设置过大，将会迅速降低粒子
群体的多样性，并出现过约束的问题，易陷入局部最
优解；如果设置过小，则不能达到理想的约束效果。
传统的处理方式是，对罚因子取一个严格递增的正数
列，以同时兼顾前期的多样性保持和后期的约束收
敛。 同时，约束问题的最优解往往位于可行域的边
界上［11］，而且对高维、高约束问题因约束问题错综复
杂，存在可行域分散、连续性差的特点，研究一种边
界寻优能力强、对边界具有一定穿透力的罚函数处理
方法将对电动汽车换电站调度优化具有重要意义。

对此，提出了基于正弦函数周期性变化构建的穿
透罚函数，每一个正弦周期即一个穿透周期，在周期
低谷区域产生逃逸粒子对边界区域进行穿透寻优，
在周期高峰区域对逃逸粒子产生约束引力拉回可行
域。 粒子在对边界区域的往复穿透过程中更易在边
界区域找到最优解，同时相对于传统罚函数更易突
破罚函数产生的边界壁垒在附近其他可行域发现更
优解。 罚函数在整个增广目标函数中占的比重也在

摘要： 传统的罚函数约束问题处理方式极易陷入局部最优，难以达到理想的优化效果。 针对这一问题，提出
了一种新的约束罚函数处理方法，该方法结合粒子群优化算法的原理特性和已有的自适应罚函数方法，组成
了分段穿透罚函数。 以粒子群优化算法为求解工具，对计及分时电价和可再生能源的电动汽车换电站多目标
调度模型进行优化，在 MATLAB 仿真平台上对比了传统严格递增罚函数、自适应罚函数和分段穿透罚函数方
法，验证了所提分段穿透罚函数处理方法具有求解速度快、全局寻优能力强的特点，能有效解决电动汽车换
电站调度优化中的高维、高约束问题。
关键词： 电动汽车； 换电站； 分布式电源； 穿透罚函数； 粒子群优化算法； 调度优化
中图分类号： TM 73；U 469.72 文献标识码： A DOI： 10.16081 ／ j.issn.1006－6047.2016.10.004

电动汽车换电站调度优化问题下的约束罚函数
张 颖，容展鹏，张宇雄，扈海泽，赵 军，韦 梦，方梦鸽

（长沙理工大学 电气与信息工程学院，湖南 长沙 410004）

收稿日期：２015－ 12－20；修回日期：２016- 08-15

Ｖｏｌ．36 Ｎｏ．10
Oct. ２０16

第 36 卷第 10 期
２０16 年 10 月



发生周期性的变化，因此全局最优解亦随之发生周
期性变化，将有利于跳出局部最优解，提高算法的全
局搜寻能力，起到等效的变异效果。 考虑粒子的多
样性保持和优化的约束收敛，对罚函数进行了分段
处理，第一段为多样性保持段，第二段为穿透寻优段，
第三段为约束收敛段。

1 换电站调度策略模型

电动汽车换电站的调度优化模型众多。 本文以
负荷波动方差、充电经济性、可再生能源消耗构成多
目标优化模型。 以 1 d 作为一个调度周期，全天分为
若干个调度间隔时段。 其优化目标具体如下。
1.1 负荷波动方差目标函数

负荷波动方差可表示为：

Ｆ１＝ 1
T 鄱

i＝1

�T
（ＰeqLi+PEi-Pav）2 （1）

Pav＝ 1
T 鄱

i＝1

�T
（ＰeqLi+PEi） （2）

ＰeqLi＝ＰLi-PWi （3）
其中，F1 为负荷波动方差函数；T 为 1 d 中的调度间
隔时段数；ＰeqLi 为 i 时段除换电站负荷外的其他负荷
减去风电机组出力后的等效负荷；ＰLi 为除换电站负
荷外的其他负荷在 i 时段的预测量；PWi 为 i 时段风
电机组的预测出力；PE i为换电站在 i 时段的充电功
率；Pav 为考虑换电站优化后的日平均负荷。
1.2 充放电经济性目标函数

以供电企业提供的分时电价为基础，通过合理规
划充放电使电动汽车换电站充电费用最小。 电动汽
车换电站由电网公司负责运营，以文献［13］中提出
的控制方式进行充电。 当充电功率不大时，以控制充
电电池规模代替控制充电电池电流进行充电功率调
节，电池均处于最优充电电流下工作，电池的充电效
率最优，对电池寿命损耗最小，该状态下电池的损耗
费用由其对应的商业需求为其买单，这里不予计算。
当充电功率较大时，所有充电电池均以大于最佳充电
电流的电流充电，则会产生因充电电流过大带来的电
池附加损耗。 当电池处于放电状态，则其对应的商
业需求服务对象为电网公司，电网公司需为此过程的
电池损耗买单。
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Ｆ2＝ 1
T ／ ２４ 鄱
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�T
Ji （5）

其中，Ｆ2 为充放电费用函数； ji 为 i 时段的分时电价；
Pbest 为单台电池最佳充电电流下的功率，此模型采用
简化处理，以常数 Pbest 代替最佳充电功率曲线；N 为

全部电池数量；a1、a2 为附加电池损耗费用系数；b1 为
放电电池损耗费用；b2 为电池基本损耗费用。
1.3 充电消耗风电资源占比目标函数

充电消耗风电资源占比的表达式为：

Ｆ３＝－鄱
i＝1

�T
PEi

PWi

ＰeqLi+PEi
＋C （6）

其中，Ｆ３ 为充电消耗风电资源占比函数，其目的是提
高充电消耗能源的清洁能源占比，为与前面 2 个最
小化函数一致进行了相反数处理；C 为一适当大的
正常数，其目的是对目标函数进行非负处理，以方便
后面权重的确定。
1.4 多目标函数的处理

由文献［14］所述方法，可采用线性加权求和法将
多目标函数转化为单目标函数进行求解。 α 定权法
可用于权重系数的求解［14鄄15］。 转化后的目标函数为:

Ｆ＝鄱
i＝1

�3
λ i

Fi

min（Fi）
（7）

其中，min（Fi）（i=1，2，3）为单目标函数的最小值，其
目的是为了统一多目标函数量纲；λ i 为单目标函数
的权重系数。

α 定权法的定义如下。
设 fi=Fi ／min（Fi），xj（ j= 1，2，3）为 fi 对应的最小

值点，同时矩阵 A 的元素 aij 有：
aij= fi（xj） i ， j=1，2，3 （8）

α 定权法的系数求解方程为：
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可求解得：

［λ１，λ２，λ３］＝ eTA-1

eTA-1e
（10）

其中，e=［1，1，1］T。
1.5 约束条件

（1）等式约束。

� 鄱
i＝1

T
PEi=Ppre.all.d+Pyestd.rev （11）

其中，Ppre.all.d 为优化区域内全部换电站在一个调度周
期运营预测容量换算的充电负荷；Pyestd.rev 为换电站修
正功率，是前日的运营预测和实际运营之间的负荷
差值。

（2）充电功率约束。
0≤PEi≤PEi.max （12）

其中，PEi.max 为换电站在 i 时段的最大充电功率，由充
电设备和可充电电池、输电线路的情况共同决定，取
三者的最小值。

（3）风电出力约束。
0≤PWi≤PWi.max （13）

其中，PWi.max 为风电机组在 i 时段的最大出力，由风电
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机组容量和输电线路的情况共同决定，取二者的最小
值。 因本文研究侧重于电动汽车及罚函数算法，采用
简单模型，忽略风电机组有功出力与可吸收无功之间
的约束。

（4）电池储备电量约束。
Qimin≤Qi≤Qmax （14）

充电状态下有：
Qi=Qi-1+β1PEiΔt-Qprei PEi＞0 （15）

放电状态下有：

Qi=Qi-1 + PEiΔt
β2

-Qprei PEi＜0 （16）

其中，Qi 为换电站在 i 时段的电池储备容量；Qimin 为 i
时段换电站整体最小警戒电量；Qmax 为换电站所能
提供的最大容量空间；Qprei 为 i 时段换电站电池销售
电量的预测值；Δt 为一个调度时间间隔时长； β1 为
电池充电效率；β2 为电池放电效率。

这一约束问题是电动汽车调度优化相对于电力
系统其他调度优化的特殊问题。 前一维变量的求解
取值将直接影响后面变量的约束空间。 因此，该问
题是一个高维数约束空间随低维数变量取值动态变
化的约束问题，使可行域变得错综复杂。

图 1 所示曲线为下文算例优化得到的换电站电
池储备容量曲线。 相关详细内容见本文第 4 节算例
分析与验证，此处仅对约束特性进行简单说明。 由
图 1 可知，为充分利用电动汽车的削峰填谷作用，电
池储备容量将在系统负荷低谷区后达到容量上限，
并尽可能地更长时间维持容量上限，以在负荷尖峰时
减少充电出力；在换电站销售高峰后、负荷低谷优惠
电价到来前则处于容量下限。 由此可见，将有大量
变量的取值位于约束边界上。

2 粒子群优化算法分段穿透罚函数

2.1 粒子群优化算法和罚函数简介
对罚函数的详细介绍可见文献［7］，其带罚函数

的增广目标函数为［7］：

F′（x，δ）= f（x）+δ鄱
i＝1

m
Bi（x） （17）

Bi（x）=
hi
2（x） i=1，２，…，l

［max｛０，gi（x）｝］2 i= l+1，l+2，…，， m
（18）

其中，δ 为罚因子；Bi（x）为惩罚项； f（x）为原目标函

数；hi（x）为等式约束项；gi（x）为不等式约束项；l 为等
式约束数量；m 为等式约束和不等式约束数量之和。

粒子群优化算法的核心内容———位置迁移的表
达式为［16鄄17］：

vi.n（k+1）=wvi.n（k）+c1r1［pbesti.n-xi.n（k）］+
c2r2［gbesti.n-xi.n（k）］ （19）

其中，vi.n（k）为第 i 个粒子的第 n 维在第 k 次迭代时
的速度；xi.n（k）为第 i 个粒子的第 n 维在第 k 次迭代时
的位置；pbest 为个体最优位置；gbest 为全局最优位置。

因粒子群优化算法的应用已比较普遍，其他参数
及算法的详细情况见文献［16鄄17］。

当 δ 设置过大时，可行域外的粒子的增广目标
函数值 F′将远远大于可行域内粒子的 F′值，则可行
域外的粒子将在式（19） gbest i.n- xi.n（k）项的不断作用
下迅速向可行域内迁移，使得粒子的多样性变差，同
时亦会造成过约束。 当 δ 设置过小时，将不能达到
理想的约束效果。 实际计算中，罚因子的设置十分
重要 ［2］。 文献［2］给出一种传统的处理方法，即将 δ
设置为一个趋向足够大的严格递增正数列。 本文提
出的分段穿透罚函数，其主要对罚因子 δ 随迭代次数
（epochs）的动态变化进行研究。
2.2 分段穿透罚函数

（1）多样性保持段罚函数。
罚函数在多样性保持阶段，采用了从原点出发逐

步振荡发散的罚因子设计。 从原点出发逐步振荡增
大，有利于在寻优初期维持可行域外的粒子的增广目
标函数值 F ′与可行域内粒子的 F ′值相差不大，有
利于多样性的维持。 多样性保持阶段的罚函数为：

δ（ep）=k1epsin 2π
T′

ep- T′
44 %& '+ （k1+k２）ep （20）

其中，k1 为穿透周期高峰区间约束引力递增系数；ep
为迭代次数，ep（０，ep1］，（0，ep1］为多样性保持段所在
区间，ep1 应为周期 T ′的整数倍；T ′为穿透周期长度；
k2 为穿透力度递减系数，k2 ep 的乘积越大粒子的穿
透力度越小，逐步递减的设计有利于保障收敛。 其函
数图像如图 2 所示。

（2）穿透寻优段罚函数。

δ（ep）=k′1epsin 2π
T′

ep- T′
44 %& 4+k′1ep +k３ （21）
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图 2 多样性保持段罚函数曲线
Fig.2 Penalty function curve in
diversity鄄maintaining period
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图 1 电池储备容量曲线
Fig.1 Reserve capacity curve of battery
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其中，穿透寻优段罚函数采用了固定的穿透力度值 k3；
ep（ep1，ep２］，（ep1，ep2］为穿透寻优段罚函数所处区间，
同样 ep2 也应为周期 T′的倍数；k′1 的含义与式（20）中
k1 相同，并取 k′1 >k1。

为保证罚函数的连续性，应有：
k3=k2ep1 （22）

穿透寻优段罚函数的函数图像如图 3 所示。

（3）约束收敛段罚函数。
约束收敛段罚函数采用了文献［6］提出的自适

应罚函数处理方法。 其数学表达式为：

z=鄱
i＝1

�m
Bi（x） （23）

δ（z，ep）=

k（ep-ep2）+k′3 0≤ z＜0.001
2k（ep-ep2）+k′3 0.001≤ z＜0.02
5k（ep-ep2）+k′3 0.02≤ z＜0.1
10k（ep-ep2）+k′3 0.1≤ z＜1
20k（ep-ep2）+k′3 z≥

$
&
&
&
&
&
&
&
%
&
&
&
&
&
&
&
' 1

（24）

其中，z 为约束适应度函数；k 为罚因子递增系数；k′3
是为了保障函数的连续性；ep≥ep2。

对违反约束的粒子，其惩罚力度与离边界的距
离成正比。 因此，粒子在边界附近仍具有较大的穿
透力度，有利于保持算法在约束收敛过程中的边界
寻优能力。 为使函数具有更好的连续性和通用性，
采用曲线拟合的方法进行优化。

δ（z，ep）=α（z）［k（ep－ep２）+k′3］ （25）
α（z）=1+ln（１０００ z+１）1.42 （26）

2.3 穿透罚函数的先进性分析
2．3．1 双向边界寻优特性

双向边界寻优特性分析图见图 4。 在穿透周期
低谷区域（xT′- t，xT′+ t）将产生逃逸粒子进入非可行
区域（t 为小于 T ′ ／ 4 的某一正数，x 为任意自然数），
逃逸粒子在穿透周期高峰区
域（t ／ 2+xT ′- t，t ／ 2 + xT′+ t）
将在约束引力的作用下逐
步往边界区域寻优。 而传统
的罚函数处理方法，因粒子
难以有效突破罚函数产生的
边界壁垒，只具有单向寻优的
能力。 双向边界寻优能力将
使粒子在对边界区域的往复

穿透过程中更易在边界区域找到最优解。
2．3．2 捷径寻优特性

捷径寻优特性分析图如图 5所示。 设图中 B 点
为全局最优位置，A 点为局部最优位置。 传统的罚
函数最佳寻优路径为沿边
界曲线 ACB 进行寻优，而穿
透罚函数可以在穿透周期
低谷区间（xT ′- t，xT ′+ t）突
破边界沿捷径 AB 进行寻
优。 因此，相对于传统罚函
数其更易突破罚函数产生
的边界壁垒在附近其他可
行域发现更优解，有利于增
强粒子在错综复杂可行域环境下的寻优能力。
2.3.3 等效变异特性

等效变异特性分析图如图 6 所示。 随着穿透罚
函数的周期性变化，整个罚函数在增广目标函数 F ′
中所占比例也相应发生周期性的变化。 当位于穿透
低谷区域（xT′- t，xT′+ t）时，边
界约束力减弱，原位于可行域
内的全局最优位置 gbest鄄A 将极
可能被逃逸粒子取代，即在非
可行域内被 gbest鄄B 取代。 由式
（19）可知粒子的迁徙方向也
将发生变换，改变粒子的搜寻
区域，将有助于粒子跳出局部
最优解，增强全局搜寻能力，
起到等效变异的效果。 文献［18］提出的改进粒子群
优化算法的变异表达式为：

gbest.i=gbest.i（１+０.５γ） （27）
其中，gbest.i 为 gbest（全局极值）的第 i 个变量；γ 为随机
变异变量，服从 Gauss（0，1）分布。

穿透罚函数亦能起到类似的改变全局最优位置
的变异效果。 同时，gbest鄄B 理论上位于边界区域附近，
其变异具有选择导向性，有利于粒子边界寻优能力的
增强。

3 算法参数设置与求解流程

本文采用粒子群优化算法作为模型的求解工具，
第 2 节提出的分段穿透罚函数用于处理第 1 节中模
型的约束条件。 粒子群规模为 300，最大迭代次数
为 4 000 次，r1 = r2= 2，ep1=1 000，ep2 =2 500，穿透周期
T ′=100。 其中，ep1 的选取过小则容易破坏种群的多
样性， 选取过大则延长了算法的求解时间，ep2 的选
取应保证约束收敛段的长度不小于总长度的 1 ／ 3，否
则容易导致无法收敛于可行域内，同时应保证算法不
在 ep2 前进入收敛。 其他系数有：k1=0.2，k2=0.02，k′1=
8 ／ 15，k3=20，k=0.1。 其具体的求解流程如图 7所示。

图 5 捷径寻优特性示意图
Fig.5 Schematic diagram of

shortcut optimization

非可行域

可行域
C

A
B

1200

600

0

δ

1000 1500 2000 2500
ep

图 3 穿透寻优段罚函数曲线
Fig.3 Penalty function curve in
penetration鄄optimizing period

图 4 双向边界寻优特性
示意图

Fig.4 Schematic diagram
of bidirectional boundary

optimization

非可
行域

可
行
域 主群粒子

逃逸粒子

图 6 等效变异寻优特性
示意图

Fig.6 Schematic diagram
of equivalent mutation

optimization

非可行域

可行域 gbest 鄄A

粒子突围后
迁徒方向

gbest鄄B

粒子原本
迁徒方向
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对约束条件的设置，日总整体运营量 Ppre.all.d 取
500 MW·h，并简化认为前日运营误差 Pyestd.rev 为 0。
假设配电网区域内的换电站最大电池储备容量均为
30 MW·h，共有 5 座，其中 -20 MW≤PE i≤50 MW、
Qimin= 5 MW·h，PWi.max= 50 MW，充放电效率取 β1= β2=
0.9。 对目标函数，因不同的电池具有不同的最佳电
流和损耗代价，最佳充电电流下的功率统一简化取
PbestN=20 MW，电池寿命损耗代价统一取 a1=0.03、a2=
0.005、b1=b2=0.07。 解得权重系数 λ1=0.17、λ2=0.66、
λ3=0.17。 最终目标函数即为：

F=0.17 F1

min（F1）
+０.６６ F２

min（F２）
+

０.１７ F３

min（F３）
+δ（ep）鄱

i＝1

�m
Bi（x） （28）

4 算例分析与验证

算例采用文献［19］中给出的日等效负荷变化曲
线，如图 8 所示。 可再生清洁能源为风电，采用文献
［20］提供的风电机组出力数据，如图 9 所示（图中风
电功率为标幺值），其中机组容量为 50 MW。 换电站
的日运营曲线如图 10 所示，为更直观地展示优化结
果，算例优化时间为 12:00 至次日 12:00，各换电站的
初始储备容量均为 24 MW·h。 分时电价如表 1 所示。

优化后的日负荷曲线如图 8 所示，换电站整体出
力情况如图 11 所示。 对目标函数 F1，电动汽车在负
荷尖峰时反向放电，低谷期则大功率充电，换电站参
与优化调度的情况下负荷曲线峰谷差降低了 16.18%，
负荷曲线更加平滑，起到了良好的削峰填谷作用。 对
目标函数 F2，电动汽车能较好响应电网的分时电价，充
分利用低价阶段充实库存，在高价阶段（如图 11 中
15 :00—17 :00）则反向向电网售电获取经济收益，能
有效降低换电站的运行费用。 对目标函数 F3，在风

图 9 风电机组出力曲线
Fig.9 Output power curve of wind turbine
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图 10 电动汽车换电站运营预测曲线
Fig.10 Predictive operational curve of

EV battery swap station
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时段 电价 ／
［元·（kW·h）-1］ 时段 电价 ／

［元·（kW·h）-1］
23:00 至次日 04:00 0.30 04:00— 09:00 0.68

09:00— 14:00 1.02 14:00— 15:00 1.20
15:00— 17:00 1.42 17:00— 18:00 1.20
18:00— 20:00 1.02 20:00— 23:00 0.68

表 1 分时电价
Table 1 Time鄄of鄄use electricity prices
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初始化各时段换电站总体充电功率和粒子群优化算法迭代速度

接收负荷预测数据和换电站运营预测数据以及风电出力预测数据

计算粒子群体的 gbest
和各个粒子的 pbest

保存各时段换电站
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图 7 求解流程图
Fig.7 Flowchart of solution
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图 8 优化前后负荷曲线
Fig.8 Load curves，before and after optimization
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电出力较大的时段适当增加换电站的充电功率，提高
清洁能源所占比例，对绿色出行有积极意义。 同时，
因采用了更为严格的约束条件，相对文献［21］的优
化结果，换电站不仅在负荷低谷时有较大充电功率，而
且在负荷尖峰和换电站运营尖峰到来前一段时间都
需维持较大充电功率以保障换电站的可靠运营。

图 12 为文献［7］给出的传统严格递增正序列罚
函数和文献［11］提出的自适应罚函数以及本文提出
的分段穿透罚函数的 gbest 曲线。 该曲线结果为分别
使用 3 种方法运行 10 次的平均值。 各种算法的最
终优化结果如表 2 所示。 其中，传统递增罚函数算
法寻优能力最差；自适应罚函数算法在前期具有极
快的寻优速度，但同时也破坏了粒子的多样性，后期
寻优能力差；分段穿透罚函数算法在前期保障了粒
子的多样性，寻优速度明显慢于自适应罚函数算法，
但在穿透效果的作用下在迭代 1187 次后就表现出
比自适应罚函数算法更好的寻优效果。 与其他罚函
数处理方法 gbest 寻优曲线一直递减不同，穿透罚函数
算法因等效变异带来的 gbest 迁移，会出现穿透尖峰，
即后代的 gbest 值大于前代的现象。 但这一现象并不
影响粒子的总体寻优速度，等效变异往往有助于粒子
更快在边界其他区域发现更优解。

5 结论

针对电动汽车换电站调度优化面临的高维、高

约束问题，结合粒子群优化算法的原理特性，提出了
分段穿透罚函数，包括优化多样性保持段罚函数、穿
透寻优段罚函数、约束收敛段罚函数。 对穿透罚函
数的双向边界寻优特性、捷径寻优特性、等效变异特
性进行了分析，并在 MATLAB 仿真平台上对文献［2］
给出的传统严格递增正序列罚函数和文献［6］提出
的自适应罚函数以及本文提出的分段穿透罚函数进
行了算例对比验证，验证结果显示分段穿透罚函数具
有良好的粒子多样性保持能力，对于约束优化问题有
更强的边界寻优能力，同时寻优速度快，具有等效变
异特性，能跳出局部最优解，增强了全局寻优能力。

可见，分段穿透罚函数能有效解决电动汽车换电
站调度优化面临的高维、高约束问题，对电动汽车换
电站的推广和提高、对间歇性电源的平抑效果有重要
作用。 同时，分段穿透罚函数还可应用于其他工程中
类似的高维、高约束优化问题。 其与更先进的改进
算法，甚至其他类别的智能算法结合将可能获得更佳
的寻优效果，将在后续研究中展示。
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图 12 3 种算法的 gbest-ep 曲线对比
Fig.12 Comparison of gbest鄄ep curve among three algorithms

算法 λ1F1 ／min（F1） λ2F2 ／min（F2） λ3F3 ／min（F3） F
传统递增
罚函数 0.2188 0.7135 0.1808 1.1230

自适应
罚函数 0.2135 0.6919 0.1773 1.0827

分段穿透
罚函数 0.2105 0.6845 0.1763 1.0712

表 2 3 种算法的目标函数结果
Table 2 Results of three objective function algorithms
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图 11 电动汽车换电站整体充电出力曲线
Fig.11 Total output power curve of EV battery swap station
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Penetration penalty functions for optimal dispatch of EV battery swap station
ZHANG Ying，RONG Zhanpeng，ZHANG Yuxiong，HU Haize，ZHAO Jun，WEI Meng，FANG Mengge

（College of Electrical and Information Engineering，Changsha University of Science & Technology，
Changsha 410004，China）

Abstract： A penalty function method for treating the constraints is proposed to avoid the local optimum
easily occurred in the traditional methods，which combines the existing method of adaptive penalty function
with the principle of PSO（Particle Swarm Optimization） algorithm to develop the segmental penetration pe鄄
nalty functions. With the consideration of time鄄of鄄use electricity prices and renewable energy sources，a
multi鄄objective dispatch model of EV（Electric Vehicle） battery swap station is optimized by the PSO algorithm.
The rigorously鄄increasing penalty functions，adaptive penalty functions and segmental penetration penalty
functions are compared on the MATLAB platform，and the results show the segmental penetration penalty
functions have quicker speed and better global searching ability，effectively solving the high鄄dimensional
and multi鄄constraint problem of dispatch optimization for EV battery swap station.
Key words： electric vehicles； battery swap station； distributed power generations； penetration penalty
function； particle swarm optimization algorithm； dispatch optimization
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